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บทคัดย่อ 

งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อพัฒนาแบบจำลองโครงข่ายประสาทเทียม
เชิงลึกแบบ LSTM (Long Short-Term Memory) สำหรับการพยากรณ์
ระดับน้ำท้ายน้ำ เพื่อการแจ้งเตือนอุทกภัยในพื้นที่อำเภอปากพนัง จังหวัด
นครศรีธรรมราช โดยพื้นที่ศึกษานี้ตั ้งอยู่ด้านล่างของประตูระบายน้ำอุทก
วิภาคประสิทธิ์ ซึ่งเป็นโครงสร้างหลักในการบริหารจัดการน้ำของโครงการ
พัฒนาลุ่มน้ำปากพนัง โดยเฉพาะช่วงฤดูมรสุมซึ่งปริมาณการระบายนำ้จาก
ทางเหนือน้ำและระดับน้ำทะเลที่หนุนสูงขึ้น มักส่งผลกระทบต่อพื้นที่ลุ่มต่ำ 
บริเวณสองฝั่งของแม่น้ำปากพนังตอนล่าง ซึ่งอยู่ในแนวท้ายน้ำของประตู
ระบายน้ำ และมีความเปราะบางต่อภาวะน้ำท่วมซ้ำซาก 

แบบจำลองได้รับการพัฒนาโดยใช้ข้อมูลระดับน้ำต้นน้ำ (Upper_WL) 
ป ร ิ ม า ณ ก า ร ร ะ บ า ย น ้ ำ  ( Outflow_MCM) ป ร ิ ม า ณ ฝ น ร า ย วั น
(DailyRain_mm) และค่าระดับน้ำท้ายน้ำย้อนหลัง 1 วัน (Lower_WLT1) 
เป็นตัวแปรนำเข้า ข้อมูลถูกจัดเรียงเป็นลำดับย้อนหลัง 30  วัน  และนำมา
เทรนด ้วยโครงข ่าย LSTM แบบสามช ั ้น พร ้อมกลไก Dropout และ 
EarlyStopping เพื่อควบคุมการเรียนรู้ไม่ให้เกิด Overfitting 

ผลการประเมินแบบจำลองแสดงให้เห็นว่าโมเดลสามารถพยากรณ์ระดบั
น้ำได้อย่างแม่นยำ โดยมีค่าความสัมพันธ์ R² เท่ากับ 0.8368 สำหรับชุด
ข้อมูลฝึก และ 0.7264 สำหรับชุดข้อมูลทดสอบ ค่ารากที่สองของค่าเฉลี่ย
กำลังสองของข้อผิดพลาด (RMSE) เท่ากับ 0.1171 และ 0.1331 ตามลำดับ 
กราฟเปรียบเทียบระหว่างค่าที่สังเกตได้และค่าที่พยากรณ์ได้แสดงให้เห็น
แนวโน้มของระดับน้ำได้อย่างสอดคล้องกัน โดยเฉพาะในช่วงที ่เกิดการ
เปลี่ยนแปลงระดับน้ำรวดเร็ว 

ผลการศึกษานี้ชี้ให้เห็นว่าแบบจำลอง LSTM มีศักยภาพในการนำไปใช้
เป็นเครื่องมือประกอบการตัดสินใจเพื่อการแจ้งเตือนอุทกภัยล่วงหน้าใน
พื้นที่ลุ่มต่ำชายฝั่ง โดยเฉพาะในเขตเทศบาลเมืองปากพนัง ซ่ึงตั้งอยู่บริเวณ
ด้านข้างของแม่น้ำปากพนังตอนล่างและอยู่ในแนวท้ายน้ำของประตูระบาย
น้ำอุทกวิภาคประสิทธิ์ การประยุกต์ใช้แบบจำลองนี้ร่วมกับข้อมูลพยากรณ์
น้ำล่วงหน้า 7 วัน จัดระบบติดตามข้อมูลน้ำแบบเรียลไทม์จะช่วยเพิ่ม
ประสิทธิภาพในการเตือนภัยล่วงหน้าได้ 7 วัน เพื่อลดความเสียหาย และ
เพิ่มความสามารถในการบริหารจัดการน้ำเชิงรุกได้อย่างเป็นระบบ 

คำสำคัญ: การพยากรณ์ระดับน้ำ แบบจำลอง LSTM การแจ้งเตือนอุทกภัย 
ประตูระบายนำ้อุทกวิภาคประสิทธิ์ 

 

 

Abstract 

This study aims to develop a deep learning model based on 
Long Short-Term Memory (LSTM) networks to forecast 
downstream water levels for flood warning purposes in Pak 
Phanang District, Nakhon Si Thammarat Province, southern 
Thailand. The study area is located downstream of the 
Uthokvibhajaprasid Watergate, a key structure in the Pak Phanang 
Basin Development Project. During the monsoon season, water 
releases from the upstream catchment, combined with rising sea 
levels, often cause flooding in low-lying areas along both sides 
of the lower Pak Phanang River, which lies downstream of the 
gate and is vulnerable to recurring flood events. 

The model was developed using input variables including 
upstream water level (Upper_WL), reservoir outflow 
(Outflow_MCM), daily rainfall (DailyRain_mm), and a one-day lag 
of the downstream water level (Lower_WLT1). The data were 
arranged as sequences with a look-back period of 30 days and 
trained using a three-layer LSTM network with dropout 
regularization and early stopping to prevent overfitting. 

Model evaluation results showed high accuracy, with the 
coefficient of determination (R²) reaching 0.8368 for the training 
set and 0.7264 for the testing set. The root mean squared error 
(RMSE) was 0.1171 and 0.1331, respectively. The comparison 
between observed and predicted values demonstrated that the 
model effectively captured trends and fluctuations in water 
levels, especially during periods of rapid change. 

This study highlights the potential of LSTM models to serve 
as a decision-support tool for real-time flood early warning 
systems in coastal lowland areas. Specifically, the model can 
support municipal-level flood preparedness in Pak Phanang 
Municipality, which is situated alongside the lower Pak Phanang 
River and lies directly downstream of the Uthokvibhajaprasid 
Watergate. The integration of this model together with 7-day 
water forecast data and real-time water monitoring system will 
help to enhance the 7-day advance warning capability can 
significantly enhance proactive flood management and reduce 
the impacts of flood disasters. 
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1. คำนำ 

อุทกภัยเป็นหนึ่งในภัยพิบัติทางธรรมชาติที่เกิดขึ้นบ่อยครั้งในประเทศ
ไทย โดยเฉพาะในช่วงฤดูมรสุมซึ่งมีปริมาณฝนตกสะสมสูง ประกอบกับ
ลักษณะภูมิประเทศที่มีพื้นที่ลุ่มต่ำและลาดเอียงน้อย ส่งผลให้เกิดน้ำท่วมขัง
ในหลายพื้นที่ [1], [2] ภาคใต้ตอนล่าง โดยเฉพาะจังหวัดนครศรีธรรมราช 
เป็นพื้นที่ที่มีประสบการณ์อุทกภัยเป็นประจำทุกปี ทั้งจากฝนตกหนัก น้ำ
หลาก และน้ำทะเลหนุน [3], [4] 

พื้นที่อำเภอปากพนังตั้งอยู่บริเวณปลายน้ำของลุ่มน้ำปากพนัง และอยู่
ติดชายฝั่งทะเล จึงเป็นจุดรับผลกระทบโดยตรงจากการระบายน้ำของพื้นที่
ตอนบน รวมถึงระดับน้ำทะเลหนุนจากอ่าวไทยในช่วงพายุหรือคลื่นลมแรง 
[5] ประตูระบายน้ำอุทกวิภาคประสิทธิ์ ซ่ึงเป็นโครงสร้างสำคัญของโครงการ
พัฒนาลุ ่มน้ำปากพนัง มีบทบาทหลักในการควบคุมการระบายน้ำเพื่อ
การเกษตรและป้องกันน้ำเค็ม อย่างไรก็ตาม การระบายน้ำในช่วงที่
ระดับน้ำทะเลสูงหรือเกิดฝนตกต่อเนื่อง อาจส่งผลให้เกิดน้ำล้นในพื้นที่ทา้ย
น้ำ โดยเฉพาะบริเวณสองฝั่งของแม่น้ำปากพนังตอนล่างโดยประชาชนใน
พื้นที่เขตเทศบาลเมืองปากพนัง ซึ่งเป็นชุมชนขนาดใหญ่ที่มีประชากรอาศัย
อยู่อย่างหนาแน่นและถือเป็นเมืองเศรษฐกิจของจังหวัดนครศรีธรรมราช ซ่ึง
พื้นที่นี้มีการเกิดอุทกภัยซ้ำซากเป็นประจำทุกปี [6], [7] 

ในปัจจุบัน การบริหารจัดการน้ำส่วนใหญ่ยังพึ ่งพาแบบจำลองเชิง
กายภาพหรือโมเดลเชิงประจักษ์ที่มักไม่สามารถจำลองความสัมพันธ์ที่
ซับซ้อนของข้อมูลในระบบน้ำได้อย่างเพียงพอ โดยเฉพาะในสภาวะที่มีความ
ไม่แน่นอนสูง เช่น การเกิดพายุฝนรุนแรงเฉียบพลัน [8] นอกจากนี้ ปัจจัยที่
มีอิทธิพลต่อระดับน้ำ เช่น ปริมาณฝน , การไหลเข้า-ออกจากอ่างเก็บน้ำ, 
การเปิด-ปิดประตูน้ำ, ระดับน้ำทะเล และสภาพภูมิอากาศ ล้วนเป็นปัจจัยที่
มีลักษณะไม่เป็นเชิงเส้นและเปลี่ยนแปลงตามเวลา [9] 

จากข้อจำกัดดังกล่าว การประยุกต์ใช้เทคนิคปัญญาประดิษฐ์ โดยเฉพาะ
โครงข่ายประสาทเทียมเชิงลึกแบบ Long Short-Term Memory (LSTM) 
ได้รับความสนใจเพิ่มขึ้น เนื่องจากสามารถจัดการข้อมูลลำดับเวลา (Time 
Series) ที่มีลักษณะไม่ต่อเนื่องและมีหน่วยความจำในตัว ทำให้เหมาะสม
อย่างยิ่งสำหรับการพยากรณ์ข้อมูลระดับน้ำที่มีพฤติกรรมเปลี่ยนแปลงตาม
ฤดูกาลและเวลา [10]–[13] 

งานวิจัยหลายชิ้นแสดงให้เห็นว่า LSTM มีประสิทธิภาพดีกว่าโมเดลเชิง
สถิติทั ่วไป เช่น ARIMA หรือ ANN แบบพื้นฐาน ในการพยากรณ์น้ำท่า 
ระดับน้ำ และน้ำท่วมในลุ่มน้ำต่าง ๆ ทั ้งในและต่างประเทศ [14]–[16] 
อย่างไรก็ตาม ยังมีการศึกษาน้อยในพื้นที่ภาคใต้ของไทย โดยเฉพาะในพื้นที่
ลุ่มน้ำที่ได้รับผลกระทบจากทั้งฝนตกหนักและน้ำทะเลหนุนอย่างอำเภอปาก
พนัง 

จากบริบทดังกล่าว งานวิจัยนี้จึงมีวัตถุประสงค์เพื่อพัฒนาแบบจำลอง 
LSTM สำหรับการพยากรณ์ระดับน้ำท้ายน้ำล่วงหน้าในพื้นที่อำเภอปาก
พนัง จังหวัดนครศรีธรรมราช โดยใช้ข้อมูลระดับน้ำต้นน้ำ ปริมาณน้ำ
ระบาย ปริมาณฝน และค่าระดับน้ำย้อนหลังเป็นข้อมูลนำเข้า เพื่อใช้เป็น
เครื่องมือประกอบการแจ้งเตือนอุทกภัยในเขตเทศบาลเมืองปากพนัง และ
เพิ่มประสิทธิภาพในการบริหารจัดการน้ำในพื้นที่ที่มีความเปราะบางต่อ
สภาพอุทกภัยซ้ำซาก  

 

 
รูปที่ 1 ปัญหาน้ำทว่มซ้ำซากในเขตเทศบาลเมืองปากพนัง 

ที่ระดับ 0.80เมตร (ม.รทก.) 

2. ระเบียบวิธีวิจัย 

2.1 ทฤษฎีที่เกี่ยวข้อง 
แบบจำลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบ Long Short-Term Memory 

(LSTM) เป็นโครงสร้างหนึ ่งของ Recurrent Neural Network (RNN) ซ่ึง
ออกแบบมาเพื่อจัดการกับข้อมูลลำดับเวลา (time series) โดยเฉพาะข้อมูล
ที่มีการพึ่งพากันในระยะยาว เช่น ข้อมูลปริมาณน้ำฝน ระดับน้ำ หรือขอ้มูล
สิ่งแวดล้อมที่เปลี่ยนแปลงตามเวลา 

ข้อดีของ LSTM คือการมีหน่วยความจำ (memory cell) ที่สามารถเก็บ
ข้อมูลที่สำคัญไว้ได้ในระยะยาว โดยมีประตูควบคุม 3 ประเภท ได้แก่ input 
gate, forget gate และ output gate ซึ ่งทำให้สามารถจัดการกับปัญหา 
vanishing gradient ได้ดีกว่า RNN แบบดั้งเดิม [17][18] 

ในด้านการพยากรณ์น้ำท่าและระดับน้ำ LSTM ถูกนำมาใช้แพร่หลาย 
เนื่องจากสามารถเรียนรู้ความสัมพันธ์ที่ซับซ้อนของปัจจัยหลายตัวแปร เช่น 
ปริมาณฝน การไหลเข้า/ออก และระดับน้ำทะเล [13][14] 

2.2 พื้นที่ศึกษา 
พื้นที่ศึกษาอยู่ในเขตเทศบาลเมืองปากพนัง อำเภอปากพนัง จังหวัด

นครศรีธรรมราช ตั้งอยู่บริเวณตอนล่างของลุ่มน้ำปากพนัง ซึ่งเป็นพื้นที่ลุ่ม
ต่ำที ่ได้รับผลกระทบจากการระบายน้ำจากประตูระบายน้ำอุทกวิภาค
ประสิทธิ์ รวมถึงมีความเสี่ยงจากระดับน้ำทะเลหนุน โดยเฉพาะในช่วงฤดู
มรสุม พื้นที่นี ้มีการเกิดอุทกภัยซ้ำซากเป็นประจำทุกปี โดยในบางปี เช่น 
พ.ศ. 2560 และ พ.ศ. 2565 พื ้นที ่เทศบาลได้รับผลกระทบจากน้ำท่วม
บ้านเรือนหลายพันหลังคาเรือน และส่งผลกระทบต่อเศรษฐกิจและการ
สัญจรของประชาชนอย่างมาก [5] 

 
รูปที่ 2 ตำแหน่งพื้นที่ศึกษาในเขตเทศบาลเมืองปากพนัง 

และทิศทางการไหลของน้ำ 
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2.3 ข้อมูลที่ใช้ 
ข้อมูลที่ใช้ในการศึกษาแบ่งเป็น 2 ประเภท คือข้อมูลนำเข้า ( input) 

และข้อมูลเป้าหมาย (target) ดังแสดงในตารางที่ 1 โดยข้อมูลทั้งหมดมี
ลักษณะเป็นข้อมูลรายวัน ครอบคลุมช่วงเวลา 3 ปี (พ.ศ. 2565–2567) รวม
ทั้งสิ้นประมาณ 1,060 รายการ 

 
ตารางที่ 1 รายการขอ้มูลที่ใช้ในการศึกษา 

ประเภทข้อมูล ตัวแปร หน่วย แหล่งที่มา 

ข้อมูลนำเข้า Upper_WL เมตร กรมชลประทาน 

 Outflow_MCM ล้าน ลบ.ม. กรมชลประทาน 

 DailyRain_mm มม. กรมชลประทาน 

 
Lower_WLT1 
(ย้อนหลัง) 

เมตร 
คำนวณจาก 
Lower_WL 

ข้อมูลเป้าหมาย Lower_WL เมตร กรมชลประทาน 

 
ข้อมูลทั้งหมดได้รับการตรวจสอบคุณภาพเบื้องต้น ทั้งในด้านความสมบูรณ์ 
(ไม่มีค่าว่าง) ความสอดคล้องของหน่วย และความผิดปกติของค่า โดยใช้
เทคนิคทางสถิติ เช่น z-score และ interquartile range ในการลบ outlier 
และเติมค่าที่ขาดด้วยค่าเฉลี่ยเคลื่อนที่ (Moving Average) หากพบข้อมูล
ขาดช่วงไม่เกิน 3 วันติดต่อกัน [8] 

ข้อมูลนำเข้าทั ้งหมดถูกทำ normalization ด้วยเทคนิค Min-Max 
Scaling ให้อยู ่ในช่วง 0–1 เพื ่อให้เหมาะสมต่อการนำเข้าสู ่แบบจำลอง 
LSTM ซ่ึงมีความไวต่อขนาดของข้อมูล 

 
2.4 วิธีการศึกษา 
กระบวนการวิจัยในครั ้งนี้สามารถแบ่งออกเป็น 5 ขั้นตอนหลักตาม

แผนภาพกระบวนงาน (Flowchart) ดังนี้: 

 
รูปที่ 3 แผนภาพแสดงกระบวนการดำเนินการวิจยั  

(Research Methodology Flowchart) 
 

2.4.1 การรวบรวมและเตรียมขอ้มูล 
• รวบรวมข้อมูลจากหน่วยงานต่าง ๆ ได้แก่ กรมชลประทาน 

และกรมอุตุนิยมวิทยา 

• ตรวจสอบความถูกต้อง ความสมบูรณ์ และความต่อเนื่อง
ของข้อมูล โดยใช้การวิเคราะห์ค่าที่ขาด (missing data) 
และค่าผิดปกติ (outlier) 

• แปลงข้อมูลให้อยู่ในรูปแบบของลำดับเวลา (Time Series) 
• ดำเนินการปรับขนาดขอ้มูลด้วย Min-Max Normalization 

ให้อยู่ในช่วง 0–1 
2.4.2 การสร้างข้อมูลลำดับ (Sequence Generation) 

• สร้างข้อมูลลำดับย้อนหลัง 30 วัน (Sequence Length = 
30) 

• ใช้ sliding window เพื่อสร้างลำดับข้อมูลชุดใหม่ที่พร้อม
ใช้ฝึกโมเดล 

• แบ่งข้อมูลออกเป็น 2 ชุด: ชุดฝึก (80%) และชุดทดสอบ 
(20%) ตามลำดับเวลาเพื่อไม่ให้เกิดการรั่วไหลของข้อมูล 
(data leakage) 

2.4.3 การพัฒนาแบบจำลอง LSTM 
• ออกแบบโครงข่าย LSTM จำนวน 3 ชั้น มีจำนวน

หน่วยความจำ (units) เท่ากับ 32, 16 และ 8 ตามลำดับ 
• ใช้ Dropout (0.2) เพื่อป้องกันการเกิด overfitting และใช้

ฟังก์ชัน ReLU เป็น activation function 
• ใช้ชั้น Dense (Fully Connected Layer) จำนวน 1 

หน่วย สำหรับ output ที่เป็นค่าตัวเลขต่อเนื่อง 
(regression) 

• ใช้ Optimizer แบบ Adam พร้อม Learning rate = 
0.0001 และ batch size = 8 

• ใช้ EarlyStopping โดยหยุดการฝกึเมื่อค่าความสูญเสียของ 
validation ไม่ลดลงใน 30 รอบ 

2.4.4 การประเมินผลแบบจำลอง 
• วัดประสิทธภิาพของแบบจำลองด้วยค่า RMSE และ R² ทั้ง

ในชุดฝึกและชุดทดสอบ 
• สร้างกราฟเปรียบเทียบค่าทีแ่บบจำลองพยากรณ์ได้กับค่า

จริง รวมถึงกราฟ loss และ val_loss ต่อ epoch เพื่อดู
แนวโน้มการเรียนรู้ของโมเดล 

2.4.5 การนำแบบจำลองไปใช้ในระบบแจ้งเตือนอุทกภัย 
• เปรียบเทียบค่าที่พยากรณ์ได้กับระดับนำ้วิกฤตในอดีต เช่น 

1.20 เมตร เพื่อใช้เป็นเกณฑ์เตือนภัย 
• ออกแบบแนวคิดระบบแจ้งเตือนอัตโนมตัิ โดยเช่ือมต่อกับ

ข้อมูลแบบเรียลไทม์ และส่งผลแจ้งเตือนผ่านแพลตฟอร์ม
ต่าง ๆ เช่น เว็บไซต์ หรือแอปพลิเคชันมอืถือ [17][18] 

 

3. ผลการวิจัย 

ผลการประเมินแบบจำลอง LSTM ที่ใช้ในการพยากรณ์ระดับน้ำท้ายน้ำ
ในเขตเทศบาลเมืองปากพนัง แสดงให้เห็นถึงประสิทธิภาพของแบบจำลอง
ในการจับแนวโน้มของระดับน้ำ โดยมีรายละเอียดดังนี้ 

3.1 ประสิทธิภาพของแบบจำลองในชุดข้อมูลฝึก (Training Set) 
แบบจำลองสามารถเรียนรู้ความสัมพันธ์ของข้อมูลในชุดฝึกได้ดี โดยมีค่า

ความแม่นยำ ดังนี้: 
• ค่าสัมประสิทธิ์การตัดสินใจ (R²) = 0.8368 
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• ค่ารากที่สองของค่าเฉลี่ยกำลังสองของข้อผิดพลาด (RMSE) 
= 0.1171 เมตร 

จากกราฟในรูปที่ 4 พบว่า ค่าที่พยากรณ์ได้จากแบบจำลองมีแนวโน้ม
ใกล้เคียงกับค่าที่สังเกตได้จริงอย่างชัดเจน โดยเฉพาะในช่วงที่ระดับน้ำมี
ความเปลี ่ยนแปลงอย่างรวดเร็ว แสดงให้เห็นว่าแบบจำลองสามารถ
ตอบสนองต่อการเปลี่ยนแปลงของข้อมูลลำดับเวลาได้อย่างมีประสิทธิภาพ 

 
รูปที่ 4 กราฟเปรียบเทียบคา่ระดับน้ำจริงกับค่าที่แบบจำลองพยากรณ์

ได้ในชุดข้อมูลฝึก 
 
3.2 ประสิทธิภาพของแบบจำลองในชุดข้อมูลทดสอบ (Testing Set) 
เมื ่อทดสอบแบบจำลองกับชุดข้อมูลที ่ไม ่เคยใช้ในการฝึก พบว่า

แบบจำลองยังคงสามารถพยากรณ์ได้ในระดับที่น่าพอใจ โดยมีค่าประเมิน
ดังนี้: 

• ค่าสัมประสิทธิ์การตัดสินใจ (R²) = 0.7264 
• ค่ารากที่สองของค่าเฉลี่ยกำลังสองของข้อผิดพลาด (RMSE) 

= 0.1331 เมตร 
กราฟในรูปที่ 5 แสดงให้เห็นว่าค่าที่แบบจำลองพยากรณ์ได้มีแนวโน้ม

สอดคล้องกับค่าจริง แม้ว่าจะมีความคลาดเคลื่อนเล็กน้อยในบางช่วง ซ่ึงเป็น
ลักษณะทั่วไปของข้อมูลที่มีความผันผวนสูง 

 

 
รูปที่ 5 กราฟเปรียบเทียบคา่ระดับน้ำจริงกับค่าที่แบบจำลองพยากรณ์

ได้ในชุดข้อมูลทดสอบ 
 
3.3 ประสิทธิภาพการเรียนรู้ของแบบจำลอง 
กราฟแสดงค่าความสูญเสีย (Loss) ของชุดฝึก และค่าความสูญเสียของ

ชุดทดสอบ (Validation Loss) ตามจำนวนรอบการฝึกแสดงดังรูปที ่ 6 
พบว่า ค่าความสูญเสียลดลงอย่างต่อเนื ่องในช่วงต้นของการฝึก และมี

แนวโน้มคงที่หลังจากประมาณ 80 รอบ ก่อนที่ EarlyStopping จะหยุดการ
ฝึกที่รอบที่ 104 ซึ่งช่วยลดการเกิด overfitting ได้อย่างมีประสิทธิภาพ 
 
 

 
รูปที่ 6 กราฟแสดงค่า Loss และ Validation Loss ระหว่างการฝึก

แบบจำลอง 
3.4 การนำผลการพยากรณ์ไปประยุกต์ใช้ 
จากผลการทดลอง พบว่า เมื่อกำหนดเกณฑ์ระดับน้ำแจ้งเตือนเบื้องต้น

ไว้ที่ระดับ 0.70 เมตร (ม.รทก.) ซึ่งสอดคล้องแบบจำลองสามารถพยากรณ์
เหตุการณ์ที่มีแนวโน้มเกินค่าดังกล่าวล่วงหน้าได้ 1 วัน ด้วยความแม่นยำ
เฉลี่ยสูงกว่า 75% และเหตุการณ์น้ำท่วมจริงตามรูปที่ 1ซึ่งสามารถนำไปใช้
เป็นแนวทางการแจ้งเตือนเบื้องต้นให้กับชุมชนในเขตเทศบาลเมืองปากพนัง 
โดยสามารถนำผลลัพธ์เช่ือมต่อกับระบบตรวจวัดระดับน้ำแบบเรียลไทม์เพื่อ
เพิ่มศักยภาพในการบริหารจัดการน้ำในอนาคต 

 

4. บทสรุป 

งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อพัฒนาแบบจำลองโครงข่ายประสาทเทียม
เชิงลึกแบบ Long Short-Term Memory (LSTM) สำหรับการพยากรณ์
ระดับน้ำท้ายน้ำบริเวณพื้นที่เทศบาลเมืองปากพนัง จังหวัดนครศรีธรรมราช 
โดยใช้ข้อมูลระดับน้ำต้นน้ำ ปริมาณการระบายน้ำจากประตูระบายน้ำ 
ปริมาณฝนรายวัน และระดับน้ำท้ายน้ำย้อนหลัง 1 วัน เป็นข้อมูลนำเข้าของ
แบบจำลอง การดำเนินงานประกอบด้วยการเตรียมข้อมูล การสร้างลำดับ
เวลา การออกแบบโครงข่าย LSTM การฝึกและประเมินผลแบบจำลอง 
รวมถึงการวิเคราะห์ความเป็นไปได้ในการประยุกต์ใช้แบบจำลองเพื่อแจ้ง
เตือนอุทกภัยล่วงหน้า 

จากผลการทดลองพบว่า แบบจำลอง LSTM ที ่พ ัฒนาขึ ้นสามารถ
พยากรณ์ระดับน้ำได้อย่างแม่นยำ โดยมีค่า R² เท่ากับ 0.8368 และ 0.7264 
สำหรับชุดข้อมูลฝึกและทดสอบตามลำดับ และมีค่า RMSE อยู่ที่ 0.1171 
และ 0.1331 เมตร แสดงให้เห็นว่าแบบจำลองสามารถจับแนวโน้มของระดบั
น้ำได้ดีทั้งในกรณีที่ข้อมูลมีความต่อเนื่องและผันผวน 

เมื่อประยุกต์ใช้ผลการพยากรณ์ในการแจ้งเตือนอุทกภัย โดยใช้ระดับน้ำ 
0.70 เมตร (ม.รทก.) เป็นเกณฑ์แจ้งเตือน พบว่าแบบจำลองสามารถ
คาดการณ์แนวโน้มการเกิดน้ำท่วมได้ล่วงหน้าอย่างมีประสิทธิภาพ จึง
สามารถนำไปต่อยอดในการเชื ่อมโยงกับระบบติดตามข้อมูลน้ำแบบ
เรียลไทม์เพื่อใช้ในระบบแจ้งเตือนภัยของพื้นที่เทศบาลเมืองปากพนังได้
อย่างเหมาะสม โดยการนำข้อมูลแบบจำลอง LSTM ไปใช้ร่วมกับระบบเสียง
ตามสายของเทศบาลเมืองปากพนังเพื่อแจ้งเตือนประชาชนในพื้นที่หรอืการ
ประสานงานกับป้องกันและบรรเทาสาธารณภัยจังหวัดนครศรีธรรมราชเพื่อ
แจ้งเตือนผ่านระบบ Cell Broadcast Service ได ้
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อย่างไรก็ตาม แม้ว่าแบบจำลองจะสามารถพยากรณ์ระดับน้ำได้แม่นยำ
ในภาพรวม แต่ยังพบข้อจำกัดบางประการ โดยเฉพาะในช่วงเหตุการณ์ฝน
ตกหนักติดต่อกันหลายวัน ซึ่งทำให้เกิดการเปลี่ยนแปลงของระดับน้ำอย่าง
รวดเร็ว แบบจำลองมีแนวโน้มที่จะตอบสนองล่าช้ากว่าค่าจริงเล็กน้อย อัน
อาจเป็นผลมาจากค่าระยะเวลา sequence ที่กำหนดไว้คงที่ (30 วัน) และ
การไม่รวมตัวแปรเพิ่มเติม เช่น ค่าระดับน้ำทะเลหรือความชื้นในดิน ที่อาจ
ช่วยเพิ่มความแม่นยำในบางกรณี 

เมื่อเปรียบเทียบกับงานวิจัยอื่น เช่น Liu et al. (2022) ซึ่งรายงานค่า 
R² ในช่วง 0.75–0.85 สำหรับการพยากรณ์ระดับน้ำในลุ ่มน้ำแบบ 
multistep หรือ Pham et al. (2021) ที ่ใช้ LSTM พยากรณ์น้ำหลากใน
ประเทศเว ียดนามและได้ค ่า RMSE เฉล ี ่ย 0.12–0.18 เมตร พบว่า
แบบจำลองของงานวิจัยนี้มีความสามารถในการแข่งขันและเหมาะสมต่อการ
ใช้งานจริงในบริบทของพื้นที่ปากพนัง 

โดยสร ุป แบบจำลอง LSTM ม ีศ ักยภาพในการเป ็นเคร ื ่องมือ
ประกอบการตัดสินใจเพื่อบริหารจัดการน้ำและเตือนภัยในพื้นที่เส่ียงอุทกภัย 
โดยเฉพาะอย่างยิ่งในพื้นที่ที่ได้รับผลกระทบจากการระบายน้ำจากโครงสร้าง
ควบคุมน้ำ เช่น ประตูระบายน้ำ และพื้นที่ชุมชนเมืองชายฝั่งที่เปราะบางต่อ
ภาวะน้ำท่วมซ้ำซาก  
 

กิตติกรรมประกาศ 

ในการศึกษานี้ขอขอบคุณ มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคลศรีวิชัย ที่
ได้มอบโอกาสทางการศึกษา และให้การสนับสนุนทั้งด้านวิชาการ ทรัพยากร 
ห้องปฏิบัติการ และสภาพแวดล้อมที่เอื้อต่อการเรียนรู้และการทำวิจัยอย่าง
เต็มที่ตลอดระยะเวลาการศึกษา 

ขอขอบคุณ กรมชลประทาน ที่กรุณาให้ข้อมูลด้านระดับน้ำ การระบาย
น้ำ และข้อมูลโทรมาตรที่เกี่ยวข้อง ซึ่งเป็นข้อมูลสำคัญในการวิเคราะห์และ
พัฒนาแบบจำลองในงานวิจัยฉบับนี้ การเอื้อเฟื้อข้อมูลอย่างเป็นระบบและ
ถูกต้องของหน่วยงานดังกล่าวมีส่วนช่วยอย่างยิ่งในการทำให้การศึกษาครั้งนี้
ประสบผลสำเร็จตามวัตถุประสงค์ 

ขอขอบพระคุณ คณะกรรมการที่ปรึกษา อาจารย์ผู้ทรงคุณวุฒิ และผู้มี
ส่วนเกี ่ยวข้องทุกท่าน สำหรับคำแนะนำเชิงวิชาการ คำติชม และการ
สนับสนุนตลอดกระบวนการวิจัย ซึ่งช่วยให้ข้าพเจ้ามีแนวทางที่ชัดเจนใน
การปรับปรุงและพัฒนาเนื้อหาของงานวิจัยให้มีความสมบูรณ์ยิ่งขึ้น 
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